Avaliacdo da mudanca de curriculo no curso de ciéncia econdémicas da universidade
federal de Santa Catarina em 2009

Resumo: A mudanca do curriculo do curso de Ciéncias Econdmicas da UFSC em 2009 foi
proposta com o intuito de flexibilizar o curso, e formar economistas mais bem preparados para
0 mercado de trabalho. Este artigo apresenta um exercicio de avaliagdo da mudanga sobre
indicadores dos resultados académicos dos alunos: reprovacao, abandono e nota padronizada.
A amostra analisada foi definida como estudantes da quarta fase do curso de Ciéncias
Econdmicas matriculados em 2007 como grupo de controle e 2010 como grupo de tratamento.
Encontram-se indicativos que a mudanca no curriculo aumentou a probabilidade de abandono,
aumentou a probabilidade de reprovacdo e o numero de reprovacdes, e diminuiu a nota
padronizada dos alunos.

Palavras chaves: Ciéncias Econémicas; Mudanca de Curriculo; Avaliacdo de Impacto

Abstract: The change in the curriculum of the Economic Sciences course at UFSC in 2009 was
proposed in order to make the course more flexible and to train economists better prepared for
the market. This article presents an evaluation exercise of the change in indicators of the
academic results of the students: failure, abandonment and standardized mark. The analyzed
sample was defined as students of the fourth phase of the Economic Sciences course enrolled
in 2007 as a control group and 2010 as a treatment group. It is indicative that the change in the
curriculum increased the probability of dropout, increased the probability of disapproval and
the number of disapprovals, and decreased the students' standardized grade
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1. INTRODUCAO

A historia do curso de Ciéncias Econdmicas da Universidade Federal de Santa
Catarina (UFSC) teve seu inicio no curso de Administracdo e Negodcios na Academia do
Comeércio, com a primeira aula acontecendo em 01/03/1943, sendo 0 segundo mais antigo curso
de nivel superior funcionando ininterruptamente em Santa Catarina. Sua grade curricular
incluia disciplinas como Economia Politica, Matematica Financeira, Contabilidade Publica,
Finangas e Economia Bancéria, etc. No entanto, o documento que oficializa a Faculdade
Ciéncias Econdmicas data de 22/05/1954 (VIEIRA; FELIX, 2008, p. 85). Em 1955, o curso foi
oficialmente reconhecido pelo Ministério da Educagio®. Atualmente, sio ofertadas 180 vagas
ao ano, sendo 90 para cada semestre letivo, distribuidas igualmente em dois turnos, diurno e
noturno, i.e., 45 vagas para cada turno.

Ao longo da histdria do curso, aconteceram trés mudangas curriculares: em 1986,
ocorreu a primeira. A segunda mudanca ocorreu em 1995, e em 2009, objeto de estudo deste
artigo, ocorreu a terceira. Esta Gltima mudanca comecou a ser discutida em 2005, quando foi
formada a primeira comisséo, da qual faziam parte professores, estudantes e profissionais da
economia, e que promoveu féruns de debate, até que uma proposta foi elaborada pra novas
discussdes.

Em 2008, uma nova comissdo foi formada, de maneira a sistematizar a proposta de
2005, que culminaria com a reforma curricular, através da submisséo, e posterior aprovacéo,
pelo Colegiado do Curso, do Projeto Politico Pedagogico (PPP) em junho de 2009, conforme a

linha do tempo na figura 1:

Figura 1. Linha do tempo do Curso de Ciéncias Econdmicas da UFSC
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Fonte: elaborada pelo autor (2016)

1 Reconhecido pelo Decreto n° 37.994 de 28 de setembro de 1954. Ver (VIEIRA; FELIX, 2008)
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Na tentativa de atualizar o curriculo, cuja Gltima alteracdo havia ocorrido em 1995,
tentou-se a formacgéo de um consenso baseando-se nas diretrizes curriculares nacionais e com
uma preocupacdo de capacitar e habilitar profissionais competentes e conscientes das
necessidades sociais. Assim, o PPP teve como principios fundamentais a pluralidade
metodoldgica e paradigmatica, criacdo de competéncia para anélise econdmica, intensificacdo
da formagé&o tedrico-quantitativo nas primeiras fases do curso, etc.

Né&o obstante, ao conversar com professores da época, verificou-se que o principal
objetivo da alteracdo curricular era a flexibilizacdo do curriculo do curso, o que se pressupunha
que levaria a um maior interesse dos discentes em permanecer no curso, visto que poderia
escolher, livremente, a direcdo em que seguiria, com a ampliacdo da oferta de disciplinas
optativas. Essa percepcdo decorria da taxa de abandono, historicamente alta, conforme

demonstra um relatorio elaborado pelo Nucleo Docente Estruturante (NDE):

Destaque-se que, em nimeros absolutos, o curso de Economia possui 0 maior nimero
de abandonos de toda a UFSC: sdo, em média, 102 abandonos a cada ano, perfazendo
um padrdo continuo ao longo da uUltima década. Ou seja, mais da metade dos que
ingressam em Ciéncias Econbmicas desistem e evadem ao longo do curso (NDE,
2011, p. 11).

Nesse contexto, de forma inédita, o artigo — um exercicio para avaliacdo na
disciplina de Avaliacdo Econémica de Politicas Publicas — busca contribuir para analise da
mudanca do curriculo em 2009, visto que, desde sua implementacdo, ndo houve uma analise
guantitativa/qualitativa dos efeitos da mudanca, e se estes efeitos estdo de acordo com o
desejado pela comunidade do curso.

Assim, utilizando os dados disponiveis no sistema de administracdo de dados
utilizado pela UFSC, o Sistema de Controle Académico da Graduacdo (CAGR), buscou-se
estimar os efeitos causais, dada uma série de caracteristicas, em quatro indicadores de impacto
do “tratamento”, i.e., a mudang¢a no curriculo. Isso se justifica principalmente neste atual
contexto de discussdo de uma nova mudanca de curriculo, em que discentes e docentes
entendem a necessidade de mudancas na dire¢do de melhoria do curriculo, visando uma
formacdo mais especifica e direcionada para os estudantes.

Os resultados observados dizem respeito a comparagéo de duas coortes, 0 que néo

implica que continuariam 0s mesmos entre outras coortes. Todavia, se forem comparadas
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coortes mais proximas, perde-se graus de liberdade, enquanto que se forem comparadas coortes
mais distantes, aumentam-se os confounders?.

Além desta introducéo, o artigo conta com mais cinco se¢des: a segunda secdo, que
apresenta os indicadores de impacto utilizados, bem como a amostra coletada, a terceira uma
revisdo da literatura a respeito dos métodos utilizados; a quarta secdo apresenta as covariadas,
a quinta secdo apresenta os resultados, e por fim, a sexta se¢do apresenta as conclusdes e

limitacGes deste artigo, bem como sugestdes para pesquisas futuras.

2. AMOSTRA COLETADA E INDICADORES DE IMPACTO

As coortes — termo utilizado em estatistica para designar um conjunto de pessoas
que tem em comum um conjunto de caracteristicas, ou entdo um evento que se deu no mesmo
periodo de tempo — foram separadas em duas: a primeira coorte € composta por alunos
matriculados antes da mudanca do curriculo de 2009 e a segunda coorte composta por alunos
matriculados depois da mudanca do curriculo de 2009, com uma diferenca no tempo, entre elas,
suficientemente pequena (apenas trés anos) para ndo haver diferencas significativas nas
caracteristicas dos alunos, mas suficientemente grande para se obter uma amostra de tamanho
razodvel para se estimar corretamente os parametros. Assim, a Unica grande diferenca que
haveria entre estes alunos seria o curriculo sob o qual cada um esta matriculado. Nesse sentido,
0 presente artigo se propde a fazer uma analise comparando as duas coortes, para verificar o
efeito do tratamento, i.e., mudanca do curriculo, no desempenho dos alunos.

A amostra foi definida, entdo, como alunos que ingressaram no curso no ano de
2007, no primeiro ou segundo semestre, para ser o grupo de controle, independentemente da
forma de acesso (vestibular, retorno, transferéncia, etc.). Esse grupo potencialmente estara na
42 fase do curso no segundo semestre de 2008, ou no primeiro semestre de 2009, logo antes da
mudanca do curriculo.

O grupo de tratamento foi definido como alunos que ingressaram no curso, também
independentemente da forma de ingresso, no ano de 2010, logo ap6s a mudanca do curriculo,
de maneira que estes alunos potencialmente estariam na 42 fase no segundo semestre de 2011
ou primeiro semestre de 2012,

Para estimarmos o impacto do efeito tratamento, a mudanca do curriculo, foram

escolhidos os seguintes indicadores de impacto:

2 N3o ha traduc3o para essa palavra na lingua portuguesa. A traduc3o literal é confundidor (tradugdo nossa).
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e Y;, sendo uma dummy caso o aluno tenha deixado o curso até a 32 fase;

e Y;, sendo uma dummy caso o aluno esteja cursando a grade sem reprovacoes até a 42 fase,
sob o seu curriculo;

e Y, =0,1,2,..,n,indicando quantas disciplinas o aluno reprovou até a 42 fase;

e Y, sendo a nota padronizada do aluno, isto é, o indice de Aproveitamento Acumulado
(1AA).

A partir destas hipoteses, roda-se uma regressao para cada ;.

K
Y; =50+ﬁ1Ti+ZﬁkXik+ui 1)
=2

Sendo YX_, B« X, para cada X; definido como covariadas, para verificar qual foi o
impacto que a mudanca de curriculo causou nas notas dos alunos, se o aluno teve alguma
reprovacao ou ndo até a 42 fase do curso; se houve algum impacto na desisténcia ou abandono

do curso até a terceira fase; e se houve um aumento no nimero de reprovacoes.

Os dois grupos totalizam 252 observagdes para o indicador de abandono e 171
observac@es para os indicadores de reprovacdo, o0 niumero de reprovacgdes e o 1AA, ja que 0s
trés ultimos indicadores s6 foram considerados para os estudantes que estavam matriculados

regularmente na quarta fase.
3. REVISAO DA LITERATURA METODOLOGICA

Os dois primeiros indicadores de impacto sdo variaveis qualitativas, e assumem,
assim, valores entre 0 ou 1. Os modelos de probabilidade linear assumem que a probabilidade
de resposta é linear em um conjunto de parametros (WOOLDRIDGE, 2007). Para evitar suas

limitagdes, considere uma classe de modelos de resposta binaria na seguinte forma:

P(Y = 1]x) = F(Bo + Brx1+ ... + Brxic) )

De tal maneira que
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F(Bo + xiB) ©)

Em que F é uma funcdo assumindo valores estritamente entre O e 1, isto é, 0 < F (z) < 1, para
todos 0s numeros z reais, garantindo que as probabilidades estimadas de resposta estejam

estritamente entre zero e um; e que x; 8 seja um vetor de parametros.

A funcgdo do modelo logit é:

EXP(x;B) |

1 1-T;
Pr¥ilXe) = l1 T EXPGB)| [1 n EXP(xiB)] (4)

Assim, a regressao logistica terd, como resultado, a probabilidade de ndo haver
abandono, na média, caso o0 aluno esteja cursando o curriculo novo, controlado pelas
covariadas., assim como trara o resultado para o segundo indicador escolhido, isto é, a
probabilidade de reprovac@es, dada a mudanca do curriculo as variaveis de controle.

Dada a ndo linearidade do modelo, a estimagédo por Minimos Quadrados Ordinarios
ndo é aplicavel. O mais adequado, entdo, é utilizar a estimacdo de maxima-verossimilhanca,
baseada na distribuicdo de y dado x. Assim, a heterocedasticidade na variancia de y dado x é
automaticamente considerada.

O terceiro indicador de impacto, o numero de reprovacdes, € uma variavel de
contagem, que assume apenas valores ndo negativos, inclusive zero, tal que ¥; = 0,1, 2, ..., n.
Observando o seu histograma na figura 1, é possivel concluir ainda que a variavel respeita uma

distribuicdo de probabilidade de Poisson:

Figura 1. Distribui¢do de probabilidade da variavel NUmero de reprovagdes.

o 1

Density

o S 10 15 20 o s 10 1S5 20
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Graphs by Curriculo (20092 = 1)

Fonte: CAGR, elaborada pelo autor (2016).
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Pelas mesmas razdes discutidas para as varidveis de resposta binérias, um modelo
linear para E (Y;|x , x5, ... X, ) pode ndo fornecer o melhor ajuste para todas as variaveis. Ainda,
dado que a variavel pode assumir o valor de zero, ndo podemos tomar o seu logaritmo
(WOOLDRIDGE, 2012, p. 604).

Assim, o método mais adequado, isto €, o mais eficaz, € modelar o valor esperado

E(Y;|x;, x5, ...x, ) cOmo uma funcgdo exponencial, tal que
E(Y;|x1,%p, . ) = EXP(By + frx1+ ... + BiXy) ®)

Como a EXP(-) é sempre positivo, isso garante que os valores previstos para Y;
sejam sempre positivos. A interpretacdo dos parametros deve ser como se tivéssemos uma
funcdo linear, com log y; como variavel dependente®.

Dado que a equacdo (4) é ndo linear em seus parametros, nao é possivel utilizar um
modelo de regressao linear para estimacdo. Considerando que todas as distribuicdes de dados
de contagem exibem heterocedasticidade, 0 método adequado é o de maxima verossimilhanca,
utilizado neste artigo.

A funcdo log-verossimilhanca pode ser construida, entdo, da seguinte forma,

tornando-a facil de maximizar, para obter os estimadores:

Da®) = ) s - exp(uf)) ©)
i=1 i=1

Com os parametros estimados, € 0 B;, da equacdo 1 que indicara a probabilidade
do nimero de reprovacdes de um aluno, na média, até a quarta fase, sob o0 novo curriculo.

Por fim, o Gltimo indicador ¢ o indice de Aproveitamento Acumulado (IAA). O
IAA é calculado pela razdo entre o somatério do produto das notas pela carga horaria em cada
disciplina (CHC) pela carga horéria total cursada nos semestres (CHT). E dado pela seguinte

equacéo:

Y notasXxCHC )

I1AA = CHT

3 Para mais detalhes sobre a fungdo exponencial e a interpretagdo dos parametros, ver (WOOLDRIDGE, 2012)
29



Dado que o IAA é uma variavel linear e discreta, 0 método adequado para testar a
influéncia da mudanca no curriculo € uma estimar uma regressdo por Minimos Quadrados
Ordinarios, para obter um teste de diferenca de médias, em que o 8, estimado indica a diferenca
do IAA para os alunos matriculados sob o curriculo novo e os alunos matriculados sob o

curriculo antigo, exatamente como explicitado na equacdo 1.

4. VARIAVEIS DE CONTROLE

O foco da anélise € a mudanca nos indicadores na medida em que o estudante esta
matriculado no curso de Ciéncias Econdmicas sob o curriculo de 1995.2 ou de 2009.2. No
entanto, as caracteristicas dos estudantes também podem influenciar nos indicadores de
impacto. Para controlar ao maximo esse problema, diversas caracteristicas de cada estudante

foram coletadas no sistema CAGR, que formam uma matriz de covariadas.
A seguintes variaveis foram escolhidas como explicativas:

e X;, sendo uma dummy de género (sexo feminino = 1 e masculino = 0);

e X;, sendo uma dummy se o curso foi de manhd ou a noite (noturno = 1 e matutino = 0);

e X;, sendo uma dummy para raca (uma para branca, uma para amarela e uma para parda);

e X;, sendo uma dummy para as formas de ingresso (vestibular = 1 e todas as outras formas
=0);

e X;, sendo a idade do aluno na matricula;

e X;, sendo uma dummy para o estado civil do aluno (solteiro = 1 e todos os outros estados
civis = 0).

A tabela 1 traz um resumo das variaveis e suas estatisticas descritivas, para todas

as observacOes do grupo de tratamento.
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Tabela 1. Estatisticas descritivas das variaveis de controle para os estudantes matriculados no curriculo 2009.2

Variable Obs Mean Std. Dev. Min Max
sexo 127 0,322835 0,469412 0 1
branca 127 0,889764 0,314424 0 1
amarela 127 0,007874 0,088736 0 1
parda 127 0,055118 0,229115 0 1
idade 127 21,890 5,2224 17 43
turno 127 0,543307 0,500094 0 1

estadocivil 127 0,80315 0,399193 0

formadeingresso 127 0,889764 0,314424 0 1

Fonte: CAGR, elaborada pelo autor (2016)

A variavel idade representa a idade média dos alunos na matricula. Assim, a idade
média na matricula dos estudantes matriculados sob o curriculo de 2009.2 é de 21,9 anos, com
um desvio padréo de 5,2 anos. A variavel sexo foi definida como 1 para estudantes do sexo
feminino e 0 para estudantes do sexo masculino. A tabela 1 indica que, em média, ha 32,2% de

estudantes do sexo feminino matriculados sob o curriculo de 2009.2.

H& uma ampla maioria (88,9%) de estudantes que entraram no curso passando pelo
concurso vestibular (a variavel forma de ingresso foi definida como 1 para estudantes que

entraram no curso utilizando o vestibular, e 0 para todas as outras formas de ingresso).

Ao observar as estatisticas descritivas para os estudantes matriculados sob o
curriculo de 1995.2, é possivel identificar que a idade média destes estudantes é

aproximadamente 2 anos superior aos do grupo de tratamento.

Tabela 2. Estatisticas descritivas das variaveis de controle para os estudantes matriculados no curriculo 1995.2

Variable Obs Mean Std. Dev. Min Max
sexo 125 0,3200 0,4684 0 1
branca 125 0,8320 0,3754 0 1
amarela 125 0,0240 0,1537 0 1
parda 125 0,0800 0,2724 0 1
idade 125 23,8640 7,5149 18 57
turno 125 0,4880 0,5019 0 1
estadocivil 125 0,8480 0,3605 0 1
formadeingresso 125 0,6400 0,4819 0 1

Fonte: CAGR, elaborada pelo autor (2016).
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A média de estudantes do sexo feminino se mantém muito parecida com a media
dos estudantes matriculados sob o curriculo de 2009.2, 32%. A média de estudantes solteiros

se manteve parecida (84,8%) com os estudantes matriculados sob o novo curriculo.

5. RESULTADOS

A tabela 3 apresenta os resultados para o0 modelo logit com a variavel dependente
sendo o indicador de abandono (abandono = 1).

Tabela 3. Resultados estimados para equacdo do modelo logit — varidvel dependente é Indicador de Abandono
(abandono = 1).

Variables indicadordeabandono
tratamento 0.608**
(0.294)
Sexo -0.242
(0.315)
branca -1.142**
(0.581)
amarela -0.243
-1.168
o0.parda -
idade 0.0459**
(0.0226)
turno -0.156
(0.302)
Constant -0.818
(0.786)
Observations 252

Erros padrfes estdo entre parénteses
As probabilidades de significancia sdo: ™“p<0,01, ™p<0,05 e "p<0,1.
Fonte: elaborada pelo autor (2016).

Com os parametros estimados, é possivel fazer a previsao do indicador. Como estéa-
se interessado na média de cada grupo (de tratamento e de controle), é possivel estimar a
probabilidade, na média, de ndo abandono para cada grupo, conforme a tabela 4 abaixo. A
variavel parda foi omitida automaticamente por indicar multicolinearidade.
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Tabela 4. Estatisticas descritivas para a previsao utilizando a equacéo 4, com a variavel P (previsdo).

Variable Obs Mean Std. Dev. Min Max

sum p para tratamento = 1

p 120 0,3916667 0,0849495 0,2843472 0,6862043

sum p para tratamento = 0

p 115 0,2956522 0,1002643 0,1778476 0,622717

Fonte: elaborada pelo autor (2016).

Os valores estimados para a varidvel P indicam que para os alunos que nao
passaram pelo tratamento, isto é, matriculados sob o curriculo de 1995.2 tinham uma
probabilidade de abandonar o curso, antes da quarta fase, de aproximadamente 29%, enquanto
gue os estudantes matriculados no curriculo de 2009.2 tem probabilidade de abandonar o curso
antes da quarta fase de aproximadamente 39%. Assim, a estimagao indica que houve uma piora
no indicador de abandono, aumentando em 10 p.p. a probabilidade de abandonar o curso apds

a mudanca do curriculo, condicionada as caracteristicas observaveis de cada aluno.

Os resultados da estimacéo da regressao para o indicador de reprovagéo estédo na
tabela 5.

Tabela 5. Resultados estimados para equagdo do modelo logit — varidvel dependente é Indicador de Reprovagédo
(reprovacdo = 1).

Variables indicadordereprovacao
tratamento 1.124%**
(0.347)
Sexo -0.742**
(0.365)
branca -0.106
(0.902)
amarela -0.796
-1.710
parda 1.007
-1.055
idade -0.0173
(0.0320)
turno 0.392
(0.353)
Constant 0.376
-1.170
Observations 171

Erros padrdes estdo entre parénteses
As probabilidades de significancia sdo: *p<0,01, ""p<0,05 e "p<0,1.
Fonte: elaborada pelo autor (2016).
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A partir equacdo da regressao, dada as caracteristicas de cada estudante, permite-se
chegar a previsdo para o indicador de reprovacdo; o interesse é a média, que indicard a
probabilidade de reprovacdo para o grupo de controle e o grupo de tratamento. A tabela 6

apresenta esses resultados.

Tabela 6. Estatisticas descritivas para a previsdo utilizando a equacéo 4, com a varidvel P1 (previséo).

Variable Obs Mean Std. Dev. Min Max

sum p para tratamento = 1
pl 80 0,725 0,0933371 0,5373819 0,9229366

sum p para tratamento = 0

pl 91 0,494 0,1101798 0,2107641 0,744775

Fonte: elaborada pelo autor (2016).
(tratamento - 2009.2 = 1)

A previsdo do indicador de reprovacdo P1, de acordo com as caracteristicas dos
estudantes, indica que, sob o curriculo de 1995.2, havia uma probabilidade de reprovacédo de
aproximadamente 49%, enquanto que para os estudantes que passaram pelo tratamento, isto &,

matriculados sob o curriculo de 2009.2, a probabilidade de reprovacao é de 72%, em media.

Para o nimero de reprovagdes — uma variavel de contagem — o modelo de Poisson
indica a probabilidade de um estudante reprovar mais de uma vez, de acordo com suas
caracteristicas. Em média, se um estudante reprovar uma vez sob o curriculo de 2009.2, ele tem
85% de probabilidade de reprovar mais de uma vez, isto é, se no curriculo de 1995.2 um
estudante reprovava uma vez, sob o curriculo novo, ele reprovaria 1,85 vezes. A tabela 7 indica

os resultados da regressé@o de acordo com a equacéo 5.
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Tabela 7. Resultados estimados para equacdo do modelo de Poisson — varidvel dependente é o nimero de
reprovagoes (Y; = 0,1, 2, ...,n)

Variables indicadordereprovacéo

tratamento 0.857***
(0.102)

Sexo -0.377***
(0.109)
branca -0.127
(0.274)
amarela 0.267
(0.448)
parda -0.152
(0.313)

idade 0.000263

(0.00935)

turno 0.364***
(0.105)
Constant 0.474
(0.352)

Observations 171

Erros padroes estdo entre parénteses
As probabilidades de significancia sdo: “p<0,01, ™p<0,05 e "p<0,1.
Fonte: elaborada pelo autor (2016).

Por fim, o Gltimo indicador de resultado da mudanga de curriculo em 2009.2 € a
nota padronizada por estudante, i.e., IAA. A tabela 8 apresenta os 3 modelos de regresséo linear
estimados, indicando a estabilidade do 81(o coeficiente que ilustra o impacto da mudanca do

curriculo no 1AA).

Os trés modelos sdo testes de diferencas de média. O modelo (1) foi estimado
desconsiderando todas as caracteristicas dos estudantes; ao modelo (2) foram adicionadas as
variaveis de controle sexo, raca, idade, turno e estado civil, e ao modelo (3) foram adicionadas
todas as variaveis de controle (as mesmas do modelo (2) mais o estado civil e a forma de
ingresso). Nos 3 modelos, o g1(impacto da mudanca do curriculo) foi estatisticamente
significante. O resultado da regressdo indica que a mudanca do curriculo impactou, em média,
uma diminuigdo de 0,46 pontos no IAA dos estudantes, condicionado as caracteristicas

controladas de cada aluno.
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Tabela 8. Resultados estimados para equacdo do modelo de Minimos Quadrados Ordinarios — variavel
dependente é o I1AA.

) (2) 3
Variables iaa iaa iaa
tratamento -0.383** -0.451** -0.462%**
(0.179) (0.176) (0.176)
Sexo 0.574%** 0.515***
(0.190) (0.191)
branca 0.182 0.0577
(0.478) (0.481)
amarela 1.635* 1.478
(0.936) (0.934)
parda 0.381 0.276
(0.540) (0.542)
idade -0.00404 -0.0226
(0.0164) (0.0191)
turno -0.409** -0.451**
(0.184) (0.187)
estadocivil -0.664*
(0.343)
formadeingresso 0.141
(0.207)
Constant 7.110%** 7.036*** 8.105***
(0.122) (0.615) (0.872)
Observations 171 171 171
R-squared 0.026 0.118 0.139

Erros padrdes estdo entre parénteses
As probabilidades de significancia sdo: ***p<0,01, **p<0,05 e *p<0,1.
Fonte: elaborada pelo autor (2016).

6. CONCLUSOES

Segundo o Projeto Politico Pedagdgico (2009), o objetivo da mudanca do curriculo
era flexibilizar o curriculo, de maneira a tornar o curso mais atraente aos estudantes; isso faria
com que a evasao do curso diminuisse, e permitiria a formacdo de um economista mais
completo. Novamente, os resultados estimados dizem respeito a comparacao das duas coortes
escolhidas, o que néo significa que continuariam os mesmos, entre outras coortes. No entanto,
caso fossem comparadas coortes mais proximas, haveria o problema da perda de graus de

liberdade, e caso se escolhesse coortes mais distantes, aumentam-se os confounders.

As analises feitas neste trabalho — um exercicio para avaliacdo na disciplina de

Avaliacdo Econémica de Politicas Publicas — permitem concluir que, embora a probabilidade
condicionada as caracteristicas dos estudantes de ndo abandonar o curso ainda seja alta para o0s
estudantes matriculados no curriculo de 1995.2, ela aumentou 10 pontos percentuais para o
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curriculo novo, variando de 29% para 39%. Nesse sentido, a mudan¢a do curriculo néo

conseguiu atingir um de seus objetivos, para essa amostra.

No mesmo sentido, a regressdo para o indice de reprovacdo também aumentou:
passou de 49% para estudantes matriculados no curriculo de 1995.2 para 72% para estudantes
do curriculo de 2009.2, corroborando a hipdtese de que a mudanga do curriculo ndo atingiu 0s

seus objetivos.

Em conjunto com os dois primeiros indicadores, o nimero de reprovagdes da ainda
mais sentido as conclusbes obtidas até aqui, com mudanca do curriculo. H& uma alta
probabilidade (85%, em média) de um estudante, condicionada as suas caracteristicas, reprovar
mais de uma vez sob o curriculo de 2009.2 até a quarta fase. Isso pode acontecer em funcao da
adicdo de matérias quantitativas na grade curricular, o que poderia tornar o curso mais dificil.
Nesse sentido, um estudante matriculado no curriculo de 2009.2, que ja tem uma probabilidade
maior de reprovar sob o curriculo novo, terd uma alta probabilidade de reprovar, em média,

mais de uma vez.

Por fim, a diminuicdo do IAA, em média, em 0,46 pontos, esta em acordo com as
conclus6es anteriores. Esse resultado pode indicar que a mudanca do curriculo, embora o tenha
tornado mais flexivel, aumentou a dificuldade dos estudantes em obter notas mais altas. No
entanto, esse indicador pode ilustrar um dos objetivos da mudanca: para tornar a formagéo do
economista mais completa, é possivel que as disciplinas se tornem mais dificeis de obter notas

alta, devido a ampliacao do contetdo.

No entanto, cabe frisar, ha trés ressalvas a se fazer, posto que podem confundir os
resultados do trabalho: a entrada de novos professores, no mesmo momento da mudanca do
curriculo, com novos métodos de ensino e de avaliacdo, poderia levar a uma diminuicéo da nota
padronizada; porém, esse item ndo é observavel, ja que a dificuldade de um professor
dificilmente pode ser mensuravel. O segundo confounder seria 0 aumento da quantidade de
vagas para cotistas sociais, que estudaram majoritariamente em escolas publicas, e podem ter
maior dificuldade de aprendizado. No entanto, Tragtenberg et al. (2013), em seus estudos,
concluiram que os estudantes que haviam ingressado na UFSC no periodo entre 2008.1 (quando
0 programa de acOes afirmativas iniciou na UFSC) e 2011.2 utilizando-se de cotas para
estudantes de escolas publicas tiveram numeros de reprovacao semelhantes aos nao cotistas em

todos os centros da UFSC.
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A terceira e ultima ressalva esta no fato de que ndo se tentou medir a efetiva
flexibilizacdo do curriculo, isto é, se a proposta de flexibilizar o curriculo, ofertando mais

disciplinas optativas, foi efetivada.

Para o futuro, é possivel melhorar este trabalho utilizando uma variavel para
explicitar se o estudante entrou no curso utilizando-se de cotas raciais, sociais, etc., estudando
se had impacto diferente para estudantes cotistas, além de elaborar uma pesquisa com
questionarios para indicar se 0s egressos do curso, que concluiram o curso sob o curriculo de
1995.2 e sob o curriculo de 2009.2 estdo trabalhando na é&rea econémica (setor publico ou
privado), que poderia ser um indicador de resultado da mudanca do curriculo. Ainda, é possivel
estabelecer uma medida de flexibilizacdo do curriculo, e aumentar o escopo do presente
trabalho.
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